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Statistička analiza podataka s meteoroloških postaja daje uvid u klimu neposrednog područja 

oko postaje, dok interpolirani podaci-gridovi predstavljaju idući korak u utvrđivanju prostornih 

i vremenskih osobitosti klimatskog sustava šireg područja. Tako interpolirani podaci važni su u 

meteorologiji, klimatologiji i drugim područjima istraživanja [Haylock et al., 2008]. 

Interpolirana polja razlikuju se po domeni te prostornoj i vremenskoj rezoluciji što utječe i na 

izbor prikladnih metoda interpolacije [Li and Heap, 2014]. U radu Li and Heap [2014] dan je 

detaljan pregled ne-geostatističkih i geostatističkih metoda koje se predstavljaju i diskutiraju u 

uvodu predavanja. U radu Hiebl and Frei [2016] predstavlja se implementacija metode 

interpolacije [prema Frei, 2014] na primjeru minimalne i maksimalne dnevne temperature 

zraka u području s kompleksnom topografijom. Metoda koristi nelinearni vertikalni 

temperaturni profil pri procjeni varijabilnosti velike skale, što je značajno pri analizi situacija s 

temperaturnim inverzijama i ne-euklidske udaljenosti postaja pri interpolaciji reziduala. Autori 

predlažu rješenje za promjenjivu gustoću postaja koje osigurava homogenost nizova gridova 

potrebnu pri analizi trendova iz prostornih polja. U radu Appelhans et al. [2015] uspoređena je 

uspješnost metoda strojnog učenja  na primjeru interpolacije mjesečne temperature zraka 

također u području s kompleksnom topografijom. Niz metoda strojnog učenja uspoređeno je s 

geostatističkim metodama, prvenstveno s regresijskim krigingom. Uspješnost metoda 

ocijenjena je poprečnom validacijom i mjerom srednje kvadratne pogreške. Upozorava se na 

često vizualno neuvjerljiv izgled polja interpoliranih metodama strojnog učenja iako su prema 

statističkim ocjenama uspješnije. 
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